EVREN VE ORNEKLEM
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AMAC

* Orneklem yapilmasinin 6grenilmesi
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HEDEFLER

Ogrenciler bu dersin sonunda;

» Evreni tanimlara.

> Orneklemi tanimlar.

> Orneklemin temsil 6zelliklerini siralar.
> Ornekleme ydntemlerini siralar.

> Ornekleme ydontemlerinin nasil yapildigini
aciklar.

> Orneklem buyukliginiin nasil hesaplanacagini
aciklar.



ICERIK

> Evren ve Orneklem

> Ornekleme Yontemleri
> Basit Rastgele Ornekleme
> Sistematik Ornekleme
> Tabakali Ornekleme
> Kiime Ornekleme

> Orneklem BuyUkliguinun Hesaplanmasi



EVREN (Population) NEDIR?

* Arastirma problemini cevaplamak icin
ihtiyac duyulan verilerin elde edildigi
canli ya da cansiz varliklardan olusan
buyuk gruba evren denir.

* Arastirma sonuclarini genelledigimiz
topluma evren denir.
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Evren iki grupta tanimlanir

Genel Evren (Hedef Evren):
Tanimlanmasi kolay ama
ulasiimasi guic olan evrendir.

Ornek: Diyabet hastalari

Arastirma Evreni (Ulasilabilir
Evren): Ulasilabilinen somut bir
evrendir. Arastirma Genel evren
sonuclarinin genellendigi
toplumdur.

Ornek: istanbul’da ki Diyabet

Arastirma

hastalari evreni
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Evren Birimi

Arastirma sonuclarinin elde edilecegi
evrenin sinirlandiriimis parcasina evren
birimi denir.



Evren Birimi

Birey

-
J -

Grup
(Kime)

)

Dog.Dr.Hasibe Kadioglu



Evren Birimi

Ornegin:

e Bir arastirmada evren birimi genel olarak “insanlar”
oldugu halde,

* bagka arastirmalarda, “belli yastaki”,
e “belli cinsiyetteki”,
* “belli sosyo-ekonomik diizeydeki”,

* “belli yerlesim merkezindeki” ya da belirlenebilecek
baska 6zellikteki insanlar evren birimi olabilir.

e Bazi calismalar da ise hasta dosyalari evren birimi
olabilir.
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EVREN BUYUKLUGU NE KADAR OLMALI ?

Konu: Sigara icme orani (%25)

e Evren- Marmara universitesi

— Genelleme - Marmara Universitesinde
ogrencilerinde sigara icme olasiligl %25 dir.

e Evren- Istanbul ili

— Genelleme - Istanbul ilinde yasayanlarin sigara
icme aliskanhgl %25 dir.

* Evren- Turkiye
— Genelleme-Tlrkiye’de sigara icme aliskanligi %25
dir.
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EVREN BUYUKLUGU NE KADAR OLMALI ?

* Arastirma sonuclarinin genellenebilirligi
artikca. Dolayisiyla evren blyudukce
arastirmanin degeri artar.

* Evren bluyudukce tum evrene ulasmak cok
glic olabilir ya da ulasilamayabilir.



ORNEKLEM

« Orneklem, belli bir evrenden, belli kurallara gore secilmis ve
secildigi evreni temsil yeterliligi kabul edilen kiicik kiimedir.
Arastirmalar, cogunlukla 6rneklem kiimeler lizerinde yapilir ve
alinan sonuclar, ilgili evrenlerine genellenir.

VREN (Population) Orneklem (Sample)

Ornekleme
(Sampling)
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Genel evren —arastirma evreni-Orneklem

Genel evren

Arastirma evreni

Orneklem
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Orneklem uzerinde calismak:

Bir arastirmayi genis ve gereksiz bilgi
yukinden kurtararak;

Zaman
Para
Eleman

Malzeme tasarrufu saglar.
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ORNEKLEME;

Yararl bir teknik olmakla
birlikte, yuksek risk ve
gelisiguzel kullanilmasi

sakincali bir islemdir.



Orneklem hatasi

f/r-i

L Ornegin evrenden farkli olmasi.

-

Evrendeki bazi birimler gercekten daha az
ya da daha cok temsil edilebilirler.

S~

Orneklem biytdikce 6rneklem hatasi
ktcular.
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Orneklemde en 6nemli nokta érneklemin temsil
yetenegidir.

Temsil yetenegine sahip bir drneklemin 6zellikleri
sunlardir:

e  Orneklem buyuklugi yeterli olmaldir.

e Orneklem evrendeki dagi
yonunden benzer olmalic

Ima cesit ve oran
IT.

e Orneklem olasilikli drnek
biriyle secilmelidir.

em yontemlerinden

 Secimde uygun 6rnekleme yontemi

kullaniimalidir.

e Orneklem seciminde yan tutulmamalidir.
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Ornekleme Yaparken

Kacg kisi? ' Kisiler nasil secilecek?
Uygun 6rneklem Uygun orneklem
buyukltgi yontemi
hesaplanmal Kullaniimalidir
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ORNEKLEM
YONTEMLERI

J

OLASILIKLI géﬁﬁ'.ﬂ'éﬁﬁ
ORNEKLEME
Seckisiz Ornekleme Segkisiz olmayan
Ornekleme
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OLASILIKSIZ ORNEKLEME YONTEMI

* Bazi durumlarda arastirmacilar olasiliksiz
ornekleme yontemlerine basvurmak zorunda

kalabilirler.

* Her birimin érnekleme girme sansi esit
degildir.

* Bulgular hicbir sekilde genellenemez.
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OLASILIKSIZ ORNEKLEME YONTEMLERI

Kota 6rnekleme (Quota sampling) J

Amacli 6rnekleme (Purposive/judgmental \

sampling)

Kartopu ornekleme (Snowball/network/chan |

sampling) J

Kolay/Gelisiglizel/Tesadifi 6rnekleme ’

(Convenience /Accidental/Incidental sampling) }

g [ iy
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Kolay/Gelisiglizel/Tesadifi ornekleme (Convenience
/Accidental/Incidental sampling)

—L Ornekleme ulasilabilenlerin alinmasi J

Sokakta insanlari durdurup gortisme yapilmasi }

toplanmasi

[ Bir AVM’de hastanede rastgele durdurup veri J
{ Bu yontem en zayif yontemdir. }
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Kartopu ornekleme (Snowball/network/chan sampling)

Bireylere ulasilmasi zor olan durumda kullanilir

Bir bireyle gorusuldikten sonra o bireyin onerdigi

baska bir bireye ulasilmasidir (Referans zincir)

-

Daha cok kalitatif arastirmalarda kullanilir. }
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Kota ornekleme (Quota sampling)

Farkli degiskenlere gore karsilastirma yapilacagi

zaman kullanihr

< 4

Arastirmaci sectigi degiskenlere gore her gruptan
kac kisi alacagini belirler. Ornegin 50 kadin 50
erkek gibi

o /
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Amacli 6rnekleme (Purposive/judgmental sampling)

Arastirmanin amacina uygun olarak secim yapilir.

Ornegin yeni bir 6lcek gelistirilecegi zaman

kullanilabilir.

C | -

Sikhkla kalitatif arastirmalarda kullanilir.

-
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OLASILIKLI ORNEKLEME;
Birimlerin evrenden her seferinde esit

olasilikla secilmesidir

OLASILIKLI ORNEKLEME

I
I I - 1 I

Bl Tabakali Kime
Rastgele
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Basit Rastgele Ornekleme Yontemi
(Basit Seckisiz Ornekleme Yontemi)
* Uygulamasi oldukca kolaydir.

* Evrendeki bireyler dnce listelenir ve
numaralanir.

e Sonra “ Rastgele (Yansiz) secim yapilir.
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Excel

Rastgele h I
sayllar SPS3
tablosu
/ Rastgele \\
~ (Yansiz)
secim

yontemleri /



Basit Rasgele Ornekleme Yéntemi

Irem Selin
Yavuz Alp
Nisa Nur
Sena Okur
Esra Miray
Melis Okur
Nil Mina
Tolga Can

. Maksut Han
10. Ece Oykii
11.Emre Omer
12.Ceren Mesut
13.Can Ahmet
14. Duygu Polat
15.Oykii Yildinm
16. Ecem Bulut
17.Mehmet Ulug
18.Yagmur Dere
19.Rizgar Bulut

o) e Eshon ol g5 B g =

T —

20.
21.
22.
23.
24.
25.
26.
27.
28.
29.
30.
31.
32.
33.
34.
35.
36.
37.

38. Kuzey Dagl '

Yaren Yurt
Yagiz Duru
Elif Uslu
Zeynep Gl
Selim Sezer
Ayhan Bilge
Doruk Alp
Ayse HUma
Eser Barut
Mustafa Tan
Mesut Kul
Beyza Gul
Efsun Bal
Balim Cicek
Ar1 Petek
Ogul Can
Can Deniz
Uluc Han




08115
18302
90277
56620
27227
18728
89378
01099
30159
42844
28841
70901
44778
63459
81093
46630
46854
61607
43775
89955
94606
85472
92940
86685
90349
45311
57395
37601
86731
28698
57074
29838
69336
72337
96548

50591
32248
25632
88736
29183
60758
65842
93100
25643
88310
38211
43221
87930
03438
58385
23898
59763
38820
50475
02568
96675
40016
24064
28781
08600
69412
34144
86379
06988
67210
10365
71486
33475
46044
44275

14063
08832
70283
16939
18722
30592
69393
14483
80382
69652
12510
92688
74260
14682
64335
66814
68087
85460
00301
09337
26161
11588
51159
95673
82024
25508
08358
13872
99874
10045
08865
50593
39660
99509
09064

Rastgele (yansiz) sayilar tablosu

10277
77881
00961
79247
02339
71876
04331
72734
58932
62492
75547
94876
71598
88043
65921
73349
45008
74455
20073
86269
60197
58374
85719
27348
99658
58691
17870
08281
30667
86806
81381
58344
55349
82682
62155

42518
12576
66462
09890
41304
10531
04694
75735
28266
75843
35748
92636
69915
15905
37061
76916
59263
04262
54904
96749
85688
09079
49916
21605
68485
77749
42741
77474
01437
57474
02434
60629
21379
39131
67291

54877
59663
64044
54705
27168
28139
10861
66185
67126
23971
20704
03123
70767
52712
43329
98945
99242
24408
46143
79750
87652
46334
96541
28408
59476
04556
57648
29275
38743
78979
95848
26898
15048
35743
70386

Doc.Dr.Hasibe Kadioglu

65494
39812
50861
13309
86456
37752
64757
31520
88798
66843
00316
83203
35337
67756
40765
12865
93145
47845
54044
74966
85256
89989
68192
01833
59588
83419
03033
55550
13370
57979
00409
35278
99652
61662
08091

41721
98580
21105
04885
27793
17643
25872
39590
31692
41358
94538
13941
42328
04799
58332
75860
77277
03769
79689
25881
61564
39667
05102
74828
03028
99473
74020
58483
08154
57561
16229
19360
49687
25892
73932

44152
63047
83148
11562
54470
23368
42893
88170
52791
15783
77910
52255
79577
80089
07252
39628
45153
26412
66003
74057
38845
84497
97506
70611
23813
15599
27223
53784
47250
12595
72929
74438
93915
58356
71968



Basit Rasgele Ornekleme Yéntemi

2. !avuz Alp
5. Esra Miray

6. Melis Okur
7. Nil Mina

. V4 TR ] an
11.Emre Omer
12.Ceren Mesut
13.Can Ahmet
14.Duygu Polat

15. Ovkii Yildirim
6.Ecem Bulub
17.Mehmet Ulug

18.Yagmur Dere
19.Rizgar Bulut

T —

20| ﬁ en Yurt

22. Elif Uslu

23. Zeynep GuUl
25. # IW ||ge
26. Doruk Alp

27. Ayse Hima

28. Eser Barut
29. Mustafa Tap
30. Mesut Kul

31. Beyza Gl

32. Efsun Bal
G3. Balim Cicek
34. Arl Pete

35. Ogul Can
36. Can Deniz
37. Ulug Hn

35 iz D &




EXCEl'de yansiz secim

Dosya Giris Ekle Sayfa Dizeni Formiller Veri Gozden Gecir Gardndm FOXIT PD

[Eﬁccegs'ten 7 Sorgulan Goster Baglantilar
< F S
~r

[ & Web'den — = B Tablodan e Ozellikler
Dider Varolan Yeni Tamand
[ & Metinden Kaynaklardan ~ Badlantilar Sorgu ~ [ & Son Kaynaklar Yenile ~ Baglanulan Dizenle
Cug Veri Al Al ve DEnoOgtr Baglantilar
D1 - S =RASTGELEARADA(1;150)
A B C D E | F | 6 | H |
1 1 143
2 2 65
3 3 140
4 4 141
5 5 125
(%] (3] =8 - . - = .
. . 0 150 kisiden 15 kisi secilecekse
a8 8 126
g 9 55
10 10 85
11 11 34
12 12 150
13 13 31
14 14 31
15 15 63
16 =5
17 |
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SPPS rastgele (yansiz) secim

*5rneklem.sav [DataSet1] - IBM SPSS Statistics Data Editor
File Edit View Data Transform Analyze DirectMarketing Graphs Utilities Add-ons
| % H E [0 Define Variable Properties... E @
z | 24 SetMeasurement Level for Unknown._..
196 : Gelirdurumu I& Copy Data Properties...
An gl New Custom Attribute Egmmsewye Gelirdurum
& Define Dates... T
196 Define Multiple Response Sets... 2 4
o197 validation r 1 5
198 5 |dentify Duplicate Cases... 1 2
E F~J Identify Unusual Cases... ! 5
% T Compare Datasets... ‘2? :
202 {5 sortCases... 1 2
203 | B8 sortvariables... 1 2
II fE] Transpose... 1 3
E Merge Files » [ -
206 F Restructure... 2 5
207 EG: Aggregate... 1 5
II Orthogonal Design » 1 ’
E T Co;y Dataset ! ¢
210 = 1 2
[ 21 | &= SplitFile... 1 2
I 212 FH SelectCases... 1 2
213 & weight Cases... 2 5
o214 214 2 1 2 5
25|
6
917 |
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SPPS rastgele (yansiz) secim

File Edt View Data Transform Analyze DirectMarketing Graphs Utilties Add-ons Window Help

3
vim
., |
-

SHe B e~ Bl Kl 5 BLH {90

Anketno |~ Yas | Cinsiyet Medenidurum Egitimseviyes Gelirdurumu Kronikhast.. Sureklilac = GSS

196: Geliduumu |1
|miyachalinﬂiGeleneksenj!weﬁseutﬁs . Akupunktur | Masajyontem Terapiyon
sanlihizmati emler1 ler ler

i
‘! ‘ @ Select Cases X
196 196 32 2 2 4 2 2 2
197 197 20 1 1 5 S 1 2 2 2
198 198 33 2 1 2 g mm iYéS] i oAl 0359'5 - 2 Select Cases: Random Sample bl |
E 199 % 2 L 5 & Cinsiyeﬁniz? [Cin... S o -Sample Size
200 200 2 1 2 g & Medeni durumun.. £ .
201 201 21 1 2 : & Eqitim duzeyiniz?... © Random sample of cases © Approximately % of all cases
' i 3 A s
BT 20 4 2 1 2 g i sofombenst 2 | gyl — .
onikbirrahatsi... | || |~ || Timeend f
| 203 203 38 1 1 2 & Sureki kullandigi. © Based on time or case range ul
204 204 27 1 1 3 & Genel saglik sigo... Range
205 205 2 1 1 2 & Intiyac duydugun... © Use filter variable: w M W
206 206 P 1 2 5 2 P | | I 1 2 2
sel yontemle...
207 207 28 1 1 5 & Aupunkir kulla.. 2 2 2
E 208 45 1 1 5 & Masajyomtemi k... ~Output 2 2 2
209 209 37 2 1 4 & Terapi yontemi k... ) 2 2 2
I] 210 5 ? 1 ) & Hipnoz yontemi k.. O Filter out unselected cases 1 1 ’
I} 211 48 2 1 2 & Hacamat yontemi... © Copy selected cases to a new dataset ) ) )
& Lava uygulamas... Dataset name: |gmek
212 212 % 1 1 : & Suluk uygulamas.. ) 1 ; 1
:}213 213 2 1 2 5 I fho asits o z © Delete unselected cases 2 2‘ 2
214 214 2 1 2 5 Current Status: Do notfilter cases 1 2 2
215
216 ’
— L0k [ Paste | Reset | Cance | e |
218 ' '
219
e
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Basit Rastgele 6rnekleme yonteminin iyi yanlari

* Secim olasilikli oldugundan evrendeki her
bireye esit olasilikla secilme sansi verir.

* Evren cok bluyuk olmadiginda secim islemleri
cok kolaydir.
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Basit Rastgele 6rnekleme yonteminin sakincali yanlari

Orneklem seciminde dnce evrendeki bireyleri listelemek
gerektigi icin evren cok buylkse hem listeleme hem de
secim islemleri guclesir.

Incelenen 6zellik evrendeki bireylerin kimi dzelliklerine gére
farkhlik gosteriyorsa basit rastgele ornekleme yontemi
dogru sonuc¢ vermeyebilir.

Ornekleme secilecek birimler cok biyiik bir bélgede daginik
bir sekilde yerlesmis olabilirler. Her denegin teker teker
bulunmasi ve incelenmesi gerektigi icin arastirmanin
uygulama asamasi gliclesebilir.



Tabakali Ornekleme Yontemi

Incelenen karakter deneklerin herhangi bir
Ozelligine gore degisiklik gosteriyorsa
basit rastgele drnekleme yontemi yerine
tabakali 6rnekleme yapmak daha dogru
sonuc verebilir.



Ornek: 500 kisilik bir gruptan 100 kisi 6rnekleme alinacak olsun.
Asagida goruldugu gibi ozelliklerine gore tabakalandiriimistir. Bu
tabakalardan kacar kisi almak gereklidir?

100 150 200
Doktor Laborant Hemsire
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Orneklem orani= n/N
=100/500
=0.20

100x0.20=20 50x0.20= 10 150x0.20= 30 200x0.20=40

Doktor Eczaci Laborant Hemgire
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200x0.20=40
Hemsire

100x0.20=20 50x0.20= 10 150x0.20= 30

Doktor Eczaci Laborant

* Bu yontemin etkin olabilmesi icin tabakalardaki birimlerin
kendi icinde homojen olmasi ve tabakalar arasinda gercek bir

farkhihk bulunmasi gerekir.
* Tek basina kullanilmaz. Tabakalandirmadan sonra rastgele

secim yapilmal



Sistematik Ornekleme Yontemi

e Orneklem secim islemlerinin kolay olmasi nedeniyle 6zellikle
evren buyuk oldugunda kullanilan bir 6rnekleme yontemidir.

Bu yontemin en c¢ok kullanildigi durumlar

e Cok sayida birim iceren kayit sistemlerinin incelenmesinde.
Ornegin hasta dosyalari, hasta ya da isci kartlari, kayit
defterleri, fisler, listeler gibi.

* Birim sayisi ¢cok fazla oldugu jcin listelenmesi gli¢ ya da
olanaksiz olan durumlarda. Ornegin blyuk bir kentte ev
secimi, sokak secimi, isyeri secimi, otomobil secimi.
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Secim islemlerinde evren buayukligl orneklem
buyukliglne bolunerek hesaplanir.

Ornegin 15000 hasta dosyasi bulunan bir arsivden 500 dosya
ornekleme secilecek

(15000/500=30) her 30 dosyada bir dosya 6rnekleme
alinacaktir.

Baslangic sayisi rastgele secilmelidir. Bunun icin rastgele
sayllar tablosundan 1-30 arasinda bir sayi secilir.

Secilen sayi 8 ise once 8.dosya 6rnekleme alinir.

Ornegimizde érnekleme cikan dosya numaralari 8, 38, 68,
9s,....... 14978 olacaktir.
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Sistematik Ornekleme Yontemi

Irem Selin
Yavuz Alp
Nisa Nur
Sena Okur
Esra Miray
Melis Okur
Nil Mina
Tolga Can

. Maksut Han
10. Ece Oykii
11.Emre Omer
12.Ceren Mesut
13.Can Ahmet
14. Duygu Polat
15.Oykii Yildinm
16. Ecem Bulut
17.Mehmet Ulug
18.Yagmur Dere
19.Rizgar Bulut

o) e Eshon ol g5 B g =

R SRR s —

20.
21.
22.
23.
24.
25.
26.
27.
28.
29.
30.
31.
32.
33.
34.
35.

Yaren Yurt
Yagiz Duru
Elif Uslu
Zeynep Gl
Selim Sezer
Ayhan Bilge
Doruk Alp
Ayse HUma
Eser Barut
Mustafa Tan
Mesut Kul
Beyza Gul
Efsun Bal
Balim Cicek
Ar1 Petek
Ogul Can

35/7= 5 kisiden
biri ornekleme




Sistematik Ornekleme Yontemi

1. Irem Selin

2. Yavuz Alp

3. Nisa Nur

4. Sena Okur
&. Esra Miray >
6. Melis Okur
7. Nil Mina

8. Tolga Can

9. Maksut Han
0. Ece Oykd >
11.Emre Omer
12.Ceren Mesut
13.Can Ahmet
14.Duyqu Polat
45. Oykii Yildirizy
16.Ecem Bulut
17.Mehmet Ulug
18.Yagmur Dere
19.Rizgar Bulut

<35. Oqul Can>

Q0. Yaren Yurb>

21. Yagiz Duru
22. Elif Uslu

23. Zeynep Gl
24. Selim Sezer

26. Doruk Alp

27. Ayse Hima
28. Eser Barut
29. Mustafa Tan
. Mesut Ku
31. Beyza Gul
32. Efsun Bal
33. Balim Cicek
34. Ari Petek




Kiime Ornekleme Yontemi

Bu yontemde ornekleme birimi tek
kisi ya da aile degil bir grup,
demet ya da kimedir.
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KUME ORNEKLEME

SILE




Kiime Ornekleme Yontemi

* Arastirma yapilacak bolgede oturan bireyler genis bir

sahaya dagilmis durumda iseler,

cok sayida koyu alan

bir saglik boélgesinde arastirma yapilacaksa, basit

rastgele drnekleme ya da tabaka
yontemiyle yapilan ornekleme ¢
ailelere ulasmak pratik olmayabi

| rastgele ornekleme
kan bireylere ya da

ir. Boyle bir

durumda kiime 6rnekleme yontemi uygulama
kolayligi sagladigi gibi zaman, personel ve para

yonunden de ekonomik olabilir.



Kiime Ornekleme Yontemi

Ancak bu yontemle secilen
orneklemden elde edilecek
sonuclarda hata payi fazla olabilir.

Desen etkisi
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Orneklem hatasini etkileyen en dénemli faktor
kiimelerin homojen ya da hetorejen olmasidir.

 Kime icinin hetorejen olmasi yani kimenin
degisik 6zellikteki birimleri icermesi
durumunda orneklem hatasi kacualar.

 Kime icindeki birimlerin homojen olmasi
durumunda ise 6rneklem hatasi buyuk olur.
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 Kime ornekleme yonteminde genel kural
<Umedeki birim sayisinin az olmasi yani
<imelerin kucuk olmasidir.

 Kimelerin kucuk olmasi kiime sayisini
arttiracak, bu da degisik 6zellikteki kimelerin
ornekleme girme sansini arttiracaktir.



ORNEK

* 5000 aile iceren bir bolgeyi 1000°er ailelik 5
kimeye ayirip buradan 1 kiimeyi ornekleme
almaktansa

e 250’ser ailelik 20 kimeye ayirip 4 kime
secmek daha uygun olabilir.



Kirsal bolgede kiime birimi;

* Aile Sagligi Merkezi,

e Saglik evi

* va da koy- mahalle olabilir.
Kentsel bir bolgede ise kiime birimi;
* Aile Sagligi Merkezi

* Hastane

* mahalle

* ya da sokak olabilir.
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Ornekleme

Tek asamali
N

e

Cok asamali

(S




ORNEKLEM BUYUKLUGU

* Evrenden secilecek érnegin buyukluginin ne
olacagini 6nceden belirlemek gerekir.

* Burada dikkat edilecek nokta, hangi buyukltukteki bir
ornek ile en ucuz, en guvenilir sonuclarin elde
edileceginin saptanmasidir.

* |ste buna optimum ornek buyiklugu adi verilir.
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Orneklem Buyuklugl Hesaplama
Yontemleri

Geleneksel -« Formiiller ve hazir tablolar

<

Paket
Programlar
<

e Epiinfo




EVRENDEKI BIREY SAYISI BILINIYORSA EVRENDEKI BIREY SAYISI BILINMIYORSA

Nxt? x pxq t2xpxq
n= n=
d*(N-1)+t*x(pxq) d?

t(1-a): t- tablosundan, belirli guven duzeyinde (genellikle %95)
“sonsuz”serbestlik derecesindeki deger (%95 igin t-tablo degeri
=1.96'drr)

N: Evrendeki birey sayisi

n:Saptanacak optimum drnek buyukligu

p:Incelenen olayin goriilis sikhg

q:(1-p) incelenen olayin gorilmeme olasilig

d:Arastirmada belirlenecek hizin olasi standart sapmasi (0,05)
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Tablo 1. a= 0.05 icin Orneklem Biiyiikliikleri

Evren + 0.03 6rnekleme hatasi (d) +0.05 6rnekleme hatasi +0.10 6rnekleme hatasi
Biiyiik- (d) (@
1Gga
p=0.5 p=0.8 p=0.3 p=0.5 p=0.8 p=0.3 p=0.5 p=0.8 p=0.3
g=0.5 gq=0.2 q=0.7 g=0.5 g=0.2 g=0.7 g=0.5 gq=0.2 q=0.7
100 92 87 90 80 71 77 49 38 45
500 341 289 321 217 165 196 81 55 70
750 441 358 409 254 185 226 85 57 73
1000 516 406 473 278 198 244 88 58 75
2500 748 537 660 333 224 286 93 60 78
5000 880 601 760 357 234 303 94 61 79
10000 964 639 823 370 240 313 95 61 80
25000 1023 665 865 378 244 319 96 61 80
50000 1045 674 881 381 245 321 96 61 81
100000 1056 678 888 383 245 322 96 61 81
1000000 1066 682 896 384 246 323 96 61 81
100 1067 683 896 384 245 323 96 61 81
milyon
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epiinfo programi

e

ANALYZE
DATA

®epiinfo’

CREATE FORMS

Create surveys or questionnaires

with field validation and skip logic.

&

ENTER DATA

Enter data, browse records, and
search the database.

CREATE MAPS

Map data with coordinates, by
choropleth, or dot density.

O

STATCALC

Statistical calculators for sample
size, power, and more.

CLASSIC

Clean, transform, and analyze data
with commands.

EPI INFO™ WEBSITE | ABOUT EPIINFO™

o

VISUAL DASHBOARD

Visualize analytical results with
gadgets, charts, and tables.

LANGUAGE en-US V




TEMEL KAVRAMLAR

/ ,W\\
 Yaniima |

. dizeyi |

a=0.05/0.01/0.001

a=0.05=> gliven dluzeyi %95



HIPOTEZ

H1

Alternatif hipotez

Hi1
Tek yonlu

Ho

Yokluk hipotezi

H1
Cift Yonl/Yonsliz




Hipotez Tirleri  Hipotezler

HO Sebze meyve dostu program 6ncesi
tuketilen meyve miktari ile program
sonrasinda tiketilen miktar arasinda fark

Okul temelli sebze
yoktur.

meyve dostu
programi
cocuklarin meyve
tuketimini arttirir
mi?

H1 Tek yonli | Sebze meyve dostu program sonrasinda
tuketilen meyve miktari, program
oncesinden daha yuksektir.

H1 Cift Sebze meyve dostu program 6ncesi

yonli/yonsiiz | tiketilen meyve miktari ile program
sonrasinda tiketilen miktar arasinda fark
vardir



Tip | ve Tip Il hata

ARASTIRMA
SONUCU

GERCEK DURUM
Fark yok Fark var
A /95 | B %20
H, Kabul Guven Dizeyi B(TIP Il hata)
(1-a)
C D
H, Red Giic
%5 (1-B) %80

/

Yalanci Pozitiflik

Yalanci Negatiflik
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Tip | ve Tip Il hata

ARASTIRMA
SONUCU

GERCEK DURUM
Fark yok Fark var
A 9/,99 | B %10
H, Kabul Guven Dizeyi B(TIP Il hata)
(1-a)
C D
H, Red Giic
%1 (1-B) %90

/

Yalanci Pozitiflik

Yalanci Negatiflik
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DESEN ETKISI (Cogaltma faktori)

Tabakali ve kiime orneklemde 6nemli
DEFF =1+ 6(n—-1).

6= interclass korelasyon
n=ktime buyukliiqgl
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TEMEL KAVRAMLAR

0@’ -
® ® /
. oo .o e U .Q / \\\
_Etki buyuklugi Jocob Cohen
N —

/- ~ N O

0L U~
o O

Cohen, J. (1992). Statistical power analysis. Current directions in psychological
science, 1(3), 98-101.
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TEMEL KAVRAMLAR

Etki

/ \

biyUKIugu |

N

Ortalamalar arasindaki farkin
standardize edilmis bir
Olctsuddur.

Genellikle standardize fark
olarak rapor edilir.



TEMEL KAVRAMLAR

// o "-\\\

/ \\\_
Etki
. buyukluga |

Saglik alaninda yapilan
bir girisimin etkisinin
buyukligunun bir
olcusuddar.



Etki Bliyukliigii - Ornek

Kadin | Erkek

Fark = 2
p< .05

\_Y_I

Bu fark dikkate
deger bir fark
midir?
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Temel kavramlar

- ™ N
Y
/ \
r/ .‘.1
/ ‘.‘l"‘-‘

| Btk
. biyiklugi |

NS

Cohen’e gore

Bagimsiz degiskenin bagimli
degisken Uzerine klicuk, orta ve
buyuk etkisi olabilir.



Cohen’in standart etki bayukltkleri

Table |
ES Indexes and Their Values for Small, Medium, and Large Effects

Effect size

Test ES index Small Medium Large

1. m,vs. my for d="a—my .20 .50 .80
independent B e
means

2. Significance r 10 30 .50
of product-
moment r

3. ryvs. ryfor q = z, — zp where z = Fisher's z 10 30 .50
independent
rs

4. P= 5and g=P-.50 05 A5 25
the sign test

5. P,vs. Py for h = ¢, — ¢y where ¢ = arcsine 20 .50 .80
independent transformation

proportions
6. Chi-square - (P.. P.,.)’ 10 30 50
for goodness " \

of fit and
contingency
7. One-way -
analysis of e
variance
8. Multiple and f1= R? 02 15 35
multiple
partial
correlation

10 25 40

Note. ES = population effect size.
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Etki Buyuklugu

Kiicik Etki
biyiklugi

(S

Orta Etki
buyuklugu

h

' Yiksek etki

p

bayuklugu

e Incelenen olayla ilgili yeterli

calisma olmadigi durumda

2 Rahatlikla fark edilen ama

onemsenmeyen durumlarda

e Farkin fazla oldugu durumda
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